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Al - Un'introduzione tecnica

Tutte le novita su [inguaggio e RIL nelle ultime versioni di Delphi
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LUCA MINUTI

A lucaminuti.it

@ luca.minuti@gmail.com
N\ Jdev.to/lminuti

O github.com/lminuti

in linkedin.com/in/lucaminuti/
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oithub.com/delphi-blocks/WViRL

Delphi SANIL
github.com/EtheaDev/Delphi-SAML

OpenSSL
github.com/Iminuti/Delphi-0penSSL

VICPConnect
github.com/delphi-blocks/NMCPConnect
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https://github.com/paolo-rossi

AGENDA

1. Genni storici

2. Gosa sono gli LLM

3. SmartCore Al Component Pack
4. Creare un chat bot

9. Modi alternativi per usare gli LLM



o INTRODUZIONE

@

e |l termine “Intelligenza Artificiale” e stato coniato da John
McCarthy (creatore di LISP) nel 1956

e Magianel 1950 Alan Turing nell'articolo “Computing
machinery and intelligence” proponeva il famoso test di
Turing per valutare lintelligenza di una macchina




ALGORITMI

= Intelligenza Artificiale

o Ricerca &
Machine Learning = Sistemi Esperti Q, ) i
Ottimizzazione

Algoritmi Genetici,
Simulated Annealing

lal Supervised Learning »/ Unsupervised Learning ‘ @ Reinforcement Learning # Deep Learning ‘ ‘ Sistemi Basati su Regole

Decision Trees, SVM, Naive

Baves K-Means, PCA, Clustering ‘ Q-Learning, Policy Gradient Reti Neurali
= Convolutional Recurrent 4 Transformer
Neural Networks Neural Networks Networks
’ ResNet, AlexNet, VGG ‘ ‘ LSTM, GRU ‘ | ®: Large Language Models |

l

GPT-4, Claude, LLaMA,
Gemini
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INTRODUZIONE

Anni 50-60: entusiasmo ma poco uso pratico

Anni /0-80: "
Anni '90: Dee
Anni 2000-2

Anni 2010-202C

B

J1C

nverno delle AI", sistemi esperti

ue, anti-spam, dati anziche regole
: Motori di ricerca, raccomandazion
: traduzioni, riconoscimento facciale,

assistenti vocali, guida autonoma




o INTRODUZIONE

@

o 2020-Oggi:
o Modelli generativi (come GPT, DALLE, Midjourney, Claude):
capaci di scrivere testi, generare immagini, video, codice
o (hatGPT porta I'Al conversazionale al grande pubblico
o Integrazione in lavoro, creativita, sanita, educazione,
marketing, automazione, supporto medico, assistenza
clienti, progettazione, ricerca scientifica




o TRANSFORMER

@

e Paper "Attention Is All You Need™ Introduce larchitettura
Transformer (Google Brain 2017)

e Meccanismo di Self-Attention: Ogni token puo "guardare” tutti
oli altri simultaneamente

e Parallelizzazione: Training molto piu veloce

e Encoder-Decoder: Struttura modulare e flessibile




o ADDESTRAMENTO

@

o Pre-training: Fase iniziale in cui il modello viene "allenato’
su grandi quantita di testo o dati

o Fine-tuning: il modello viene "affinato” su compiti specifici
con dataset annotati da esseri umani (es. domande/risposte,
classificazioni, dialoghi, ecc.).

e Reinforcement Learning (RLHF): addestrato usando un
meccanismo di rinforzo guidato da valutazioni umane




Many words map to one token, but some don't: indivisible.

Unicode characters like emojis may be split into many tokens containing the
underlying bytes: ©@@€©€

Sequences of characters commonly found next to each other may be grouped together:
1234567890

Text Token IDs

https://platform.openai.com/tokenizer
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GLOSSARIO

Token: Unita base di input/output per un modello di

linguaggio.

PU0 essere una parola, una sillaba o anche solo una

lettera/pun

eggiatura.

Parametri: | ‘pesi’ interni del modello (milioni o miliardi)
Embedding: Rappresentazione numerica (vettore) di parole,
frasi 0 immagini

Multimodalita: Capacita di elaborare piu tipi di dati







o SMARTCORE AI

@

e Nuova libreria disponibile su Getlt per il supporto Al:
o OpenAl, Gemini, Claude, Ollama

e (oncetto simile ai database:
o Driver, Connection, Chat/Image

e Risposte asincrone (tramite eventi)
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SMARTCORE Al

Al Connection Editor
Al Driver:  Gemini b

Parameter Value Default

BaseURL §hnps://generativelanguage.googleapis.ctj tips://generativelanguag e
| APKKey
| Model gemini-2.0-flash gemini-2

MaxToken 1024

Temperature 1

Timeout 60000

TopP

TopK 1

SampleCount 1

AspectRatio

SampleImageSize

PersonGeneration allow_adult alow_a

Endpoint_GenerateContent /%s:generateContent?key=%s %s:generateContentkey=%:

Endpoint_Models *key= ey=

Test Connection OK Cancel
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SIVIARTCORE Al

procedure DemoForm.AIChatRequestlResponse (Sender: TObject; const Text: string);
begin

MemoResponse.Text := MemoResponse.Text + Text;
end;

procedure DemoForm.ChatButtonClick (Sender: TObject) ;
begin

MemoResponse.Clear;

AIChatRequestl.Chat (MemoRequest.Text) ;
end;
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SMARTCORE Al

e Perche avere una Chat nelle nostre APP?

O
O
O

RAG - retrieval augmented generation
ChatTodSQL - Interrogare il database in linguaggio naturale

BlobloData - Dare un senso a dati testuali

*DelphiDay



demo time




APPLICAZLION!




APPLICAZIONI

e Prompt Augmentation: Arricchimento del contesto con dati

nroprietari (es. RAG)

e L[ Mas API: Funzionalita invisibili allutente (estrazione di
keyword, sintesi, ecc.)

e Natural Language to code: Query database in linguaggio

naturale
e Agenti Autonomi: LLM che interagisce con tool e API




| prompt uf
-onte dati:

RAG

ente viene arricchito con contesto rilevante
Jatabase vettoriali, documenti, knowledge base

Fsempio: C
interna

e \antaggio: Risposte accurate basate su dati aggiornati e
Specifici

nat aziendale con accesso a documentazione
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& LLM AS API

e | LM come motore per operazioni dove manca APl dedicata
e [utente non percepisce la chiamata al LLM
e (asi duso:
o Estrazione keyword da testo
Generazione automatica titoli/riassunti
Sentiment analysis
Categorizzazione contenuti

o O O




JINATURAL LANGUAGE TO SQL

e (Juery database in linguaggio naturale

e Processo:
o Utente fa domanda ("Ordini di agosto?”)
o LLM riceve schema database
o Genera query SQL
o Ritorna risultati elaborati

e \antaggio: Accesso dati senza conoscere SQL
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AGENTI AUTONOMI

LM che decide quali tool/API chiamare
-unction calling, MCP (Model Context Protocol)
FSempi:

o Prenotazioni automatiche

o Compilazione assistita
o (ontrolli e validazioni

Combina ragionamento e azioni concrete




demo time




TOOLS




TOOLS

e [amaggior parte dei modelli permette di “allegare alla
richiesta” una serie di tool

e JSe il modello ritiene necessario I'uso dei tool per fornire una

risposta migliore, invece di dare direttamente la risposta
richiedera ['uso di un tool

e S0lo dopo aver ottenuto i dati necessari produrra la risposta




TOOLS

Client/Browser Server Large Language Model

HTTP POST /chat
with user query

v

Forward query with
tool definitions

»

Analyze query and determine
if tools are needed

Tool invocation request
with parameters

Execute tool function
(API call, DB query, etc.)

Tool execution results

Process tool results
and integrate with context

Generate final response
with tool results

HTTP 200 OK
with LLM response

Client/Browser Server Large Language Model

.
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